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Abstract
Ozone is known as one of the pollutant that contributes to the air pollution problem. Therefore, it is important to carry out the study on ozone. The objective of this study is to find the best statistical distribution for ozone concentration. There are three distributions namely Inverse Gaussian, Weibull and Lognormal were chosen to fit one year hourly average ozone concentration data in 2010 at Port Dickson and Port Klang. Maximum likelihood estimation (MLE) method was used to estimate the parameters to develop the probability density function (PDF) graph and cumulative density function (CDF) graph. Three performance indicators (PI) that are normalized absolute error (NAE), prediction accuracy (PA), and coefficient of determination (R2) were used to determine the goodness-of-fit criteria of the distribution. Result shows that Weibull distribution is the best distribution with the smallest error measure value (NAE) at Port Klang and Port Dickson is 0.08 and 0.31, respectively. The best score for highest adequacy measure (PA: 0.99) with the value of R2 is 0.98 (Port Klang) and 0.99 (Port Dickson). These results provide useful information to local authorities for prediction purpose.
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Abstrak
[bookmark: _GoBack]Ozon merupakan salah satu pencemar yang banyak menyumbang kepada masalah pencemaran udara. Maka kajian tentang ozon adalah penting untuk dijalankan. Objektif kajian ini adalah mencari taburan statistik yang terbaik untuk mewakili data kepekatan ozon. Tiga fungsi taburan yang digunakan dalam kajian ini adalah Gaussian songsang, Weibull dan Lognormal telah dipilih bagi menentukan taburan statistik yang terbaik untuk mewakili data taburan ozon per jam pada tahun 2010 di Port Dickson dan Port Klang. Kaedah penganggar kebolehjadian maksimum (MLE) telah digunakan untuk mengira parameter yang membentuk graf fungsi taburan kebarangkalian (PDF) dan fungsi taburan kumulatif (CDF). Tiga penunjuk prestasi (PI) iaitu ralat mutlak dinormalkan (NAE), kejituan ramalan (PA) dan pekali penentuan (R2) telah digunakan untuk menguji prestasi kriteria taburan yang terbaik. Hasil kajian menunjukkan taburan Weibull adalah yang terbaik untuk mewakili data kepekatan ozon dengan nilai ukuran ralat terkecil (NAE) di Port Klang dan Port Dickson masing-masing ialah 0.08 dan 0.031. Skor terbaik juga terhasil untuk pengiraan kejituan tertinggi (PA: 0.99) dengan nilai R2 di kedua-dua tempat ialah 0.98 (Port Klang) dan 0.99 (Port Dickson). Hasil kajian ini membekalkan maklumat penting kepada penguatkuasa tempatan untuk tujuan ramalan kepekatan pada masa akan datang.
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